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ABSTRAK

Kelulusan merupakan tujuan akhir bagi setiap orang dalam rangkaian proses
menyelesaikan studi dalam memperoleh gelar, penghargaan ataupun yang lainnya.
Pada Program Studi Teknik Informatika Universitas Muhammadiyah Gresik sendiri
terdapat banyak mahasiswa yang lulus tidak tepat waktu (terlambat) dan mahasiswa
yang Drop Out (DO), hal tersebut merupakan masalah penting bagi Program Studi,
dikarenakan jumlah total dari mahasiswa yang mendaftar tidak sebanding dengan
jumlah total mahasiswa yang lulus akan berdampak pada penilaian Akreditasi
dimana akan berdampak pada menurunnya calon mahasiswa baru yang akan
mendaftar di Program Studi Teknik Informatika Universitas Muhammadiyah
Gresik. Sehingga sangat penting bagi Program Studi mengetahui Klasifikasi
kelulusan mahasiswa. Informasi tersebut dapat menjadi dasar dalam membuat
rencana strategis dalam rangkaian pembelajaran supaya meningkatkan jumlah
mahasiswa dengan masa studi lulus tepat waktu. Dalam penelitian ini akan
dilakukan Kklasifikasi kelulusan mahasiswa Program Studi Teknik Informatika
Universitas Muhammadiyah Gresik menggunakan algoritme K-Nearest Neighbor
dan Naive Bayes. Hasil pengujian evaluasi performa menggunakan Confusion
Matrix didapatkan nilai rata-rata precision dan recall dari kedua algoritme.
Algoritme K-Nearest Neighbor mendapatkan rata-rata nilai precision, dan recall
lebih tinggi dari algoritme Naive Bayes yaitu sebesar 85,1% dan 92,9%. Sedangkan
untuk algoritme Naive Bayes mendapatkan rata-rata nilai precision dan recall lebih
rendah yaitu sebesar 73% dan 73,5%. Sementara hasil pengujian menggunakan K-
Fold Cross Validation mendapatkan hasil bahwa algoritme K-Nearest Neighbor
dinilai lebih baik dari algoritme Naive Bayes dengan melihat nilai hasil dari
accuracy, precision, dan recall algoritme K-Nearest Neighbor mendapatkan hasil
yang lebih baik dengan nilai accuracy sebesar 84,2% nilai precision sebesar 92,3%

dan nilai recall sebesar 82,6%.

Kata Kunci : Kilasifikasi, Kelulusan Mahasiswa, K-Nearest Neighbor, Naive

Bayes, Confusion Matrix, K-Fold Cross Validation..
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