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ABSTRAK

Meubel Sumber Rejeki adalah perusahaan yang bergerak dalam produksi furnitur
berbahan dasar kayu berkualitas, seperti kursi, meja, dan lemari. Dalam rangka
meningkatkan efisiensi pengadaan bahan baku dan pengelolaan stok, penelitian ini
bertujuan untuk membangun sistem prediksi produk yang banyak dibeli
menggunakan algoritma K-Nearest Neighbor (K-NN). Sistem ini menganalisis data
penjualan tahun 2024 dan mengelompokkan produk ke dalam tiga kategori: Sangat
Laris, Cukup Laris, dan Kurang Laris. Berdasarkan pengujian terhadap data uji
tanpa normalisasi, algoritma K-NN dengan perhitungan jarak Euclidean
memberikan hasil akurasi terbaik sebesar 70% pada nilai K = 7. Dengan penerapan
sistem ini, Meubel Sumber Rejeki dapat mengetahui produk dengan potensi
penjualan tinggi dan merencanakan pengadaan bahan baku secara lebih tepat waktu,

sehingga menghindari kekurangan stok di masa mendatang.

Kata Kunci: Meubel, Prediksi Penjualan, K-Nearest Neighbor, Euclidean, Sistem
Klasifikasi
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ABSTRACK

Meubel Sumber Rejeki is a company engaged in the production of high-quality
wooden furniture, such as chairs, tables, and wardrobes. To improve raw material
procurement and stock management efficiency, this study aims to develop a
prediction system for frequently purchased products using the K-Nearest Neighbor
(K-NN) algorithm. The system analyzes 2024 sales data and classifies products into
three categories: Highly Sold, Moderately Sold, and Low Sales. Based on testing
using raw data without normalization, the K-NN algorithm with Euclidean distance
yielded the best prediction accuracy of 70% at K = 7. This system allows Meubel
Sumber Rejeki to identify high-demand products and better plan raw material

procurement, helping prevent future stock shortages.

Keywords: Furniture, Sales Prediction, K-Nearest Neighbor, Euclidean,

Classification System
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