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ABSTRAK

Tulisan tangan merupakan salah satu bentuk ekspresi motorik manusia
yang memiliki karakteristik pola tekstur yang beragam. Penelitian ini
bertujuan untuk mengembangkan sistem klasifikasi keteraturan tulisan
tangan secara offline menggunakan metode Uniform Local Binary Pattern
(ULBP) sebagai ekstraksi fitur dan Support Vector Machine (SVM) sebagai
metode klasifikasi. Dataset yang digunakan terdiri dari 530 citra tulisan
tangan hasil pemindaian, yang terbagi ke dalam dua kelas, yaitu tulisan
tangan teratur dan tidak teratur. Tahapan penelitian meliputi proses pra-
pengolahan citra, ekstraksi fitur ULBP dengan parameter radius = 1 dan
jumlah tetangga = 8 sehingga menghasilkan 59 fitur tekstur, serta proses
klasifikasi menggunakan SVM dengan kernel linear, polynomial, dan
Radial Basis Function (RBF).

Pengujian sistem dilakukan menggunakan beberapa skenario
pembagian dataset, yaitu 80%:20%, 70%:30%, dan 60%:40% untuk data
latih dan data uji. Selain itu, dilakukan proses tuning parameter SVM pada
masing-masing kernel dengan variasi parameter C, gamma, dan degree guna

memperoleh konfigurasi model yang optimal. Hasil pengujian menunjukkan
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bahwa skenario pembagian dataset 80% data latih dan 20% data uji
memberikan performa terbaik. Setelah dilakukan tuning parameter, kernel
RBF menghasilkan performa klasifikasi yang paling optimal dengan nilai
akurasi, precision, recall, dan Fl-score yang lebih baik dan seimbang
dibandingkan kernel linear dan polynomial. Hasil penelitian menunjukkan
bahwa penerapan tuning parameter SVM mampu meningkatkan performa
sistem klasifikasi tulisan tangan. Dengan demikian, kombinasi metode
ULBP dan SVM yang dioptimasi melalui tuning parameter terbukti efektif

dalam mengklasifikasikan keteraturan tulisan tangan.
Kata kunci . Tulisan tangan, Uniform Local Binary Pattern, Support

Vector Machine, Tuning parameter, Klasifikasi citra.

Pembimbing : Dr. Soffiana Agustin, S.Kom., M.Kom.
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ABSTRACT

Handwriting is a form of human motor expression that exhibits diverse
texture pattern characteristics. This study aims to develop an offline
handwriting regularity classification system using Uniform Local Binary
Pattern (ULBP) for feature extraction and Support Vector Machine (SVM)
as the classification method. The dataset used consists of 530 scanned
handwriting 1mages, which are divided into two classes: regular and
irregular handwriting. The research stages include image preprocessing,
ULBP feature extraction with a radius parameter of 1 and 8 neighbors
resulting in 59 texture features, and classification using SVM with linear,
polynomial, and Radial Basis Function (RBF) kernels.

System evaluation was conducted using several dataset split scenarios,
namely 80%:20%, 70%:30%, and 60%:40% for training and testing data. In
addition, SVM parameter tuning was performed for each kernel by varying
the parameters C, gamma, and degree to obtain the optimal model
configuration. The experimental results indicate that the 80% training and

20% testing data split provides the best performance. After parameter
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tuning, the RBF kernel achieved the most optimal -classification
performance with higher and more balanced accuracy, precision, recall, and
Fl-score compared to the linear and polynomial kernels. The results
demonstrate that SVM parameter tuning is able to significantly improve the
performance of the handwriting classification system. Therefore, the
combination of ULBP and SVM optimized through parameter tuning is

proven to be effective in classifying handwriting regularity.
Keywords: Handwriting, Uniform Local Binary Pattern, Support Vector

Machine, Parameter Tuning, Image Classification.

Supervisor: Dr. Soffiana Agustin, S.Kom., M.Kom.
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