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INTISARI

Beras miskin (Raskin) merupakan hal yang penting bagi kepala keluarga
yang tidak mampu, yaitu untuk membantu mengurangi beban pengeluaran kepala
keluarga miskin dalam memenuhi kebutuhan pangan pokok dalam bentuk beras,
namun dalam menyalurkan pemberian Beras Miskin (Raskin) terdapat kesalahan
dan kecurangan dari pihak tertentu, sehingga pembagian Beras Miskin (Raskin)
tidak tepat sasaran. Oleh karena itu, maka dibutuhkan suatu sistem klasifikasi
kepala keluarga terima Raskin dan kepala keluarga tidak terima Raskin, sehingga
mempermudah kinerja Kepala Desa untuk menyalurkan Beras Miskin (Raskin)
dengan lebih tepat sasaran.

Penelitian ini menggunakan teknik Klasifikasi data mining menggunakan
metode Naive Bayes untuk mengklasifikasi kelas kepala keluarga terima dan
kepala keluarga tidak terima. Atribut yang digunakan dalam penelitian ini terdiri 5
variabel, yaitu pekerjaan, penghasilan, harta benda, keadaan rumah dan jumlah
keluarga.

Pengujian sistem dilakukan tiga kali pengujian dengan dua kali percobaan,
menggunakan data pelatihan yang berbeda. Data yang digunakan dalam pengujian
sistem ini adalah dari Program Pendataan Perlindungan Sosial di Ds. Sidomulyo
Kec. Deket Kab. Lamongan tahun 2013/2014, sebanyak 600 data. Berdasarkan
hasil pengujian didapatkan bahwa jumlah data latih mempengaruhi dari hasil
akurasi prediksi, nnilai yang didapatkan semakin tinggi. Nilai akurasi tertinggi
didapatkan pada jenis pengujian ketiga percobaan kedua dengan nilai mencapai
85%.

Kata kunci: Beras Miskin, Penerima, Lamongan, Classification, Naive Bayes

Classifier.
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ABSTRACT

Rice for the poor ( Raskin ) is essential for heads of households who can
not afford, that is to help reduce the burden of expenditure poor households to
meet basic food needs in the form of rice, but in extending the provision of Rice
Poor ( Raskin ) contained errors and fraud from a particular party, so that the
distribution of Rice Poor ( Raskin ) misses the point. Therefore, we need a
classification system received Raskin family heads and heads of households do
not receive Raskin, making it easier to deliver performance Village Head Rice
Poor ( Raskin ) with more targeted.

This study uses data mining classification techniques using Naive Bayes
method for classifying class family heads and heads of families receive no thanks.
Attributes used in this study consisted of 5 variables, namely employment,
income, property, home state and the number of families.

Tests performed three times testing system with two trials, using different
training data. The data used in the testing of this system is of Social Protection
Data Collection Program in Ds. Sidomulyo Kec. Deket Kab. Lamongan year
2013/2014, a total of 600 data. Based on the test results showed that the amount of
training data affect the prediction accuracy of the results, obtained nnilai higher.
The highest accuracy values obtained in the second experiment the type of the
third test with a value of 85 %.

Keywords: Rice Poor, Receivers, Lamongan, Classification, Naive Bayes
classifier.
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